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Eloszo

Jegyzetiink azoknak a hallgatoknak késziilt, akik matematikai statisztika és tobbval-
tozds statisztika tanulmdanyaik utan szeretnék megismerni a modern statisztikai modelle-
ket és modszereket is. A klasszikus statisztika fogalomrendszere és legtobb tétele a XX.
szazad elso felében lett kidolgozva, elsosorban valdszintiségszamitasi alapokon. Ebben
jelentOs szerepet jatszott az angolszasz, orosz és indiai iskola. Erdekes, hogy olyan kulcs-
fontossdgi eredmények, mint a Cramér—Rao egyenlotlenség, Rao—Blackwellizalas, és a
Wald-féle szekvencialis dontési eljaras a II. Vildghabori idején sziilettek meg, utébbi
toltények gazdasdgos mindségellendrzésére.

A XX. szazad kozepére kifejlesztették a tobbvaltozos statisztikai eljarasokat is, ame-
lyek széleskorti alkalmazéasanak azonban csak a nagy teljesitményti szamitogépek elterje-
dése nyitott utat a XX. szdzad méasodik felében (BMDP, SPSS programcsomagok), hi-
szen ezek a mddszerek nagyméretit adatmatrixok és kovarianciamatrixok szingularis- és
spektralis felbontasan alapulnak. Nagyjabdl ezeket az ismereteket foglalja 6ssze a BME
matematikus képzés BSc és MSc statisztika anyaganak gerincét képezd Bolla-Kramli,
Statisztikai kovetkeztetések elmélete (Typotex, 2005 és 2012) konyv.

Az 1970-80-as években azonban mar ez a tényanyag sem bizonyult elégségesnek. Valos
életbeli (biololdgiai, pszicholdgiai, szocioldgiai) adatrendszerekkel foglalkozva azt taldl-
tuk, hogy a klasszikus mddszerek nem alkalamazhatok mindig kozvetleniil, illetve a pro-
bémék sokszor tiulmutattak a tanult (els6sorban tobbvaltozés normélis eloszlast mintékra
kifejlesztett) médszerek alkalmazhatésdgi korén (diszkrét, nem-paraméteres szitudciok,
id6ben is véltozé megfigyelések). L. Breiman, Statistical modeling: the two cultures
(Statist. Sci. 16) 2001-es cikkében szintén ramutat arra, hogy gyakorlati probléméakkal
szembesiilve a klasszikus apparatus néha csodét mond. Az Un. masodik kultira egy
algoritmikus szemléletet visz a klasszikusba, ami azonban nem a numerikus modszerek
automatikus alkalmazasat jelenti, hanem olyan elméleti algoritmusok kifejlesztését, me-
lyek az informaciéelmélet, a Hilbert-terek, sét akar a grafelmélet eszkoztarat hasznaljak
magas szinvonalon. Ebbe az eszkoztarba szeretnénk betekintést nyidjtani.

[lyen modon a tankonyv egy, a modern statisztikai modszerek irant érdekl6do hallga-
tok szamara a BME-n kétévente tartott kurzus anyaga, de hasznalhato témalabor vagy
diplomamunka készitéséhez is, illetve az elméleti részek kihagyasaval a leirt algoritmusok
nagyméretli adatrendszerek adatbanyaszataval foglalkozé szakemberek szamara is hasz-
nosak lehetnek. Az algoritmikus modellek kore egyre terjed, itt csak a legfontosabbakat
foglaltuk Ossze, de utalunk egyéb, hasonld célu eljarasokra, illetve béséges szakirodalmat
kozliink a részletek irant érdeklédoknek. Az elméleti részek tanulmanyozéasa pedig az
arra fogékony olvasdk kezébe Gtleteket és eszkozoket adhat hasonlé szituaciok kezelésére.

Bolla Marianna,
Csicsman Joézsef

Budapest, 2013. julius 5.
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